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1. 4adis |/ Introduction

Slidl 385 3) edpalatiV) g dpclaia ) daiill 5 e 31 50 AT Anluay) el shall sic (e jaall e

L Y53 2,15 e Jib gdaall ) Iad caad () slamy 6l 32 ¥ i (g 5ake 719 a3 o Jsall (World
Bank, 2022). dlesll mal (8 Calagiu¥) 558 Jlai ) AadlSal Ladal) 4l 5al) 3 geall (g a2 ) e

O i e s s il el 5l e S 3% 405 30 o Uadll G & 5l 55 3] Alaae 2SS doclainy)
Lleall Alkao z jla 18 251 Jlay Ly Lgginione e () o il Apatill 3 )l 50 (0 )Y 5l ke (Kidd &
Athias, 2019).

£ S UL iy A spna 6 5 ) gacas Aaliall ULl aaa Cie Ll g dayl )1 4 5 ) e g

alanill iy 8 el Jalasty) Jola) Alila K] 2385 — Gaeal) alaill g V) aledll Lows ¥ — clilaaY)
a3 e 508 L = 3la el Cangs chiliadll ) seall y J genall Cillgl) il 5 dae Laia W) s guall 5 SIS0
Aaliil) Aol s gusall (385 482y 5,580 5D 48 jaall 2l S ) (Jean et al., 2016). e il s
ol (Y1 abell cilaa ) 53 e e giiall cilibal) jalas gad o ol saall Gagin L il aeall s 5658 G550
3 sall 2558 56 aland 5 Calagin¥) eUadl,

Calagind 8 eliaall olSA) Cas 65 o lua¥) daal ye e G ¢ sl a3 138 e a2 )l e g

) Aa ) Al il ol 4l gz g o V) GLISIWYT Hsha 8 I Y el ladl Jss Bl S8 )
dongie Aol )y Led (s3eail) Can i A jae B gmd Jaadl sl 13 JR 5, adlians § 585 o i uih
>l &8l (e 3L,

S Cals g5 3 Ll g LSl JDIA e 8 smnill 038 A 8 ageudl Al all 038 (355 ¢ llaiall 138 (pa

e Ay celaia¥) Jasll Clssse 315880 JSY) il Calagind 51 e bl Qs s e lilaiaY)
A LIS wand Alalitg dpmgia daind s ALelSia 4y yas cilillaie 459G ) sl jal) a5 5, 3asall Ay yal
=Sl Gl



D qotaall | sl K] bl e dads RPCO01

2. 4wl A<ia |/ Problem Statement

sdiy il Qa5 elibaal) olSA il 31 8 o & lall Geadlil) 8 Al all sda S o
dalaially e laia¥) aeall mal 8 ledll Lids 5 Canin g g (o Badxke Aalle il & AELISELY) g3 )8
pant G Uadll Ao Jlai ¢ 3 Calagiul a jliial 83 gam yall 3 ) sall daliiia (g0 a2 Il Jad, (5 AT dga (e A al)
ANSEY) o3 llad ) Aol sl i A1) Ban (pa Bl 5 AdaaLy dyelain ) 4TS 5 Al yo (piaiusal)
UYL 8 paiine Sl oy (s Laa ool Blandl 3,
Y1 som sl Jslall J g Al jall A saadi s

Belisy ) 8 ACY) clidll Cilagiad 4By o clilyd) Julady olhaY) olSM) il Cia g ) La

S liaY) Gl oy jldia (B 3 ) sal) 23 g8
A Ao all CLISEY) die ¢ iy
1. s pally 1588 Y] Ul Calagiasl zeal s 8 il Jilad s e lilaa¥) oIS ol Cas 65 ol 5 L
a3 ey daelaiay)
2. acall el ) el sl 30a5 38 e oo lilaal] olSA alasinY dilas) AV 5 T4 s
g ool
3. felaal) cplall a jlia (B3l sall a5 8l aat 8 Aediiall bl Jalat ags Ja
4. ¢ il Cilagiu) & elilaa¥) oIS Jual) Cads il (gaad 0 AENAY) 5 A 5 pagdanll sl Le
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3. 4w 4l [ Study Importance

Ll L)) | (Scientific Importance):

Al g dpclain V) dpaiil) o jlie pe elilaal) olSA alali Jlae b A yall ApasSY) s (5 3
Al Gl 8 Alaall ilaabisal) m (o lay Jlae 585 ¢ il

Al J ol 3 paty AL e e sbaal) Ayl g Jay y ShalSia U pls 1)) o385 (TAM3) alaals
8as so Afiny o shaie 3 Aaliiual) dpaiil],

e lain ¥l Calaginl) mal b oeliaca¥) oIS Y il el daleiall ddiad) 5 gadl) au 6 agud
A pal) dilaially,

Ostadll Galaa J53 (5 e e 482 A jlEe il 3 A el 5i (Sa) Al Aksa il 30l 30
>,

4aada L)) o (Practical Importance):

skl ALY e dine (53 A sl il all 5 e a1 (5580 Gl )5 & ) aila 2335
Calagiuy) e glaia,

el S el slaie ) Gl skl e laia¥) €aill oy jliie (5 el Al ja) Gl 5 385
Aleldy,

Ahxiosal) Ayl Calaal e J Y1 Chagd) (3ia ay i 3 agei (SDG 1 — Ladll e sliaill) aca e
Gl Calaginy Aa shaia,

DAl L) A aay 8 e sSall (iad Allat 2 3ai ey sa Adiand) 3S) el 5 AapalSY) il sl 43 68
48 yaall,
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4. 4. Gl [ Study Objectives

1 Y1 el Calagiul 483 e bl Jdad s e lilaaVl oIS el Cada 5 51 (bl il

&) Y say ccada il 13 b A sl e il g e lain W) uSaill o sliie 32l sall a5 BeliS
el Bl & Gadaill ALE dlee 5 dpale s ik,

dLaldl) Cilaaly:

1. Sl pally a8l Colagind oyl & bl Jilas 5 e lilaa¥) olSA) aladi) @8l 5 (ki s s

A Ly daelaay),

2. Lalliiy celaia¥l acall vl Gl paad 48y o elihiaV) oS3 oyl il JSlas) V) (ulé
E\JJ:}[\} LY ;\.ka\

3. OSall) el b el A (a5 3 ) gall a3 55 3o S (pn 8 Aadiall ULl Jidad ) 50 4l
s=laial,

4, S olhal) oSOl Judll Cada gl g Jsad Al AENAY 5 A g dpagdaiil) cilpasill )l ¢ laial
el Cilagiuy),

5. G:LA:\;Y\ Sl @)Lﬁm 5] @ Gcl_d:uaY\ #SA) Cads o) gulaill (W8 C)Ss.e C.J}AJ el
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5, 4wl <N3LS [ Study Questions

i) J)ped:
@jﬁﬁ;&;iﬁﬂ%{\&ﬁﬂ\u_'e\@\ﬁqulcQUL:\:JMLS;_“ iy oelilaal) olSA il Cada g il L

945 JlaY) s sally e laia¥) Saill ay jlia b 2 ) sall

ige i) aLuy):

1. Sl sall ol sl Calagind gl s 3 bl Jlad s e lidaiaV) oIS il Cals 55 (5 siasa L

fled Cplalall Hlai dga 5 (0 A1 laY) dpclaiaY)

2. & s dic Aglan) AV 53 il aa g b (0 0.05) 48 o e lilaall oISA) il aladiny

o1 e iKY culadl) Calagial

3. & st die Aglan) AV 53 i ax s Ja (00 0.05) 2,0 sall g5 86 lS e dadiaal) culilall Jula]
oSl e (B pael) il

4. Jelis ji aa s da (Interaction Effect) 4l jral) il 5 e lilaa¥) oSA ol 55

8l L A s Baga o Al e gl

5. Y1 il Calagiul 3 elilaa¥) oA Cagds 5 i 3l AEMAY) g Al 5 dpedasil) cipaadl) o L

¢) yad
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6. 4wl a2 | Research Hypotheses

L ) Az Jil:

Ho: 5 siva die ddlias] AV 33 il aa 0 ¥ (0 < 0.05) e bl Qs celihia¥) oS alasiuy
1 Y il Calagiul g e 36l

Hi: G sie die dlan) AV 53 5 aa g (00 € 0.05) le bl Jidasis oeliaal¥) oS aladiny
1 Y il Calagiul gy jlie 36l

4o Al cilda j8;

S Al Ll i

Ho: geol sl Galadl) Cpiisivaall Calagin 483 e jelilaa¥) oISA aladin dplas) AVs 3 i aa g Y
e=laia) acall,

Hi: Comledll Guisivadl) Cilagind 485 o oelilaaVl olSA) alaainV dalas) AV 53 eyl il aa g
40 Ao Al dpa AN

Hoz: CnSaill g liia (8 3 ) sall 53 36 liS o dadiall i) Jlail dilan) A1V 53 i an gy Y

Gﬂ:\xﬁ;ﬁ]\
Hio: oSl @JL.’AA ‘f 3l gall &S sl e dadiall bl Jaladl dilas) AV 53 ‘fal;ﬂ\ )3\ 22 g
‘;::LAE.;Y\_

A Ao Al Az il

Hos: <alagind geal 8 o lihua¥) olSA) Cals g5 2585 Ailian) A1V <l 4585 5 Apaplaii Cilyaad 2 53 Y
adll,

His: i) Calagind el 8 o libaaVl oIS Cagls g5 385 Ailoan A1V €13 4585 5 Apaphati Cilpaad aa 5,
Aoyl ) dge i) dpula AV

Hoa: te 48156 saall 5 480 jaald) il ae e lilal) oA el dlian) AV 3 Jelii il aa g ¥
D8l L HA ey B3 g,

Hia: 458 saall s 481 jaall Gl pa e lilaa¥) oA gadd dilian) AN 5 (ala) el i o g
DAl Ll A ey Basa e,



D mbadl 3] YT AN b5l aw dasls RPCOOT

7. 4alu) elwlyd) [ Literature Review

Jatsall el (pe L gaim ga i 3 A0y 65 o Alia <13 Al i) 30 s Ly Lo Al ) im jaiia
M\é.;}i} ccanall Jalas g cé\lﬂ\ ‘)_).:\) ddangiall g cuﬁ@\d@gﬁm@hﬂuaﬁ@c@m\ el s
Gl Gy,

A Al
Jean, N., Burke, M., Xie, M., Davis, W. M., Lobell, D. B., & Ermon, S. (2016). Combining satellite
imagery and machine learning to predict poverty. Science, 353(6301), 790—794.

o Gl el z 3y Ao UlaaY) L) e alail: Ciagll (CNIN) s sinsal A <l s 3l
sl yaaall g Ay 1 J g3 ued B35,

b e dedin iy Qs Angial NASA SDHS: s le il 53axia e <lSut 5355
kel s LI LY,

o ) b ) (s s A5 ARy (3a; il 5l r220.75¢ Ailasall s gusal) il e 34 siie

Apalah,
o sl Aaglaie b ol oda i) s sall el Aallas 50 Ay 81 GBled) R 5 Cieaall Ll
@osSadl,

ol hlie g e elidaaV) o185 508 il Al Al dgalall 5 58 1) JREE; Caanlly ALl
el GBlaall  lginlal a8 ) i Laa,

@&\ Z\.A.u\ Jﬁ\:
Aiken, E., Bellue, S., Karlan, D., Udry, C., & Blumenstock, J. E. (2022). Machine learning and phone
data can improve targeting of humanitarian aid. Nature, 603(7903), 864—870.

o Calagiud el IV alail) 2 3lahy A e J genall Calgll aladiud by Cul€ 13 Lo Laal; Casgl)

s 5 Al 8 Al claeLsdl),

o A guae 49 sdic Aplase Ay i dagiall (RCT) (Alradl s el Calagind gl 43306 ¢ e
. Ly aa ( )4.\354“ gl 4 AN ‘_g L}.\A i 4.9 d_)\&.} ‘;GUL.\A Y e \SAl Cd‘yu (8545 Cﬁv\:\ﬂ\ J_).\\
(Exclusion Error) 23 4xi%.

ol J oo Al a5 Bl & sl ailadll Tl apeed) 493 gana; Chraall Ll

o GalagiuY) Adal s die agiall degealy GalEaY) oS4 BV Al ikl 23 sai Caaly ALl
Aanlal),

oy
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AENEY A Al
World Bank. (2020). Social protection and jobs: Using technology to enhance targeting in safety

net programs. World Bank Publications.
o oy Lo laa ) GleY) S ey Aleld Gpuatl L o1 S Cala 58 A 50 45 e i Caagl
alagiu) 3 gad,
o Gla guag (Al el lily el @ e A il bl Jalad aaiat By sl 45 lEe Al Ha; dangiall
ASPIRE.
o B0 Lenmid Anlsa) aa il Filail) 8% 40-30 o alagind) Und duns i) il 5 1%
A sy,
o Al 8 adal) CalBY) Qi Coaa g A sadiall Jsall s calilal) 53 ga O gli; Chmaal) Ll

o Ay s gl AlSe sy gA) jiliall (Slaa ) 35 5l g ol LY a3 Gl dlall,

dag) ) Al

Liu, Z., Jiang, B., Fang, J., & Sun, J. (2022). Machine learning for poverty prediction: Evidence from
China. Journal of Development Economics, 156, 102839.

o AV aladll 23l A8y A5 jlie; aagl) (XGBoost, Random Forest) il <l givay sal)

LSS Alan ) 3l 4l dyipall 4y 5l slalially,

« 2019-2010 5l J3A dyina 350l 100,000 s ST bl oS Julads dgngiall,

o G @l od XGBoost 48y Giwa sl sty e AUC=0.91 Jiis AUC=0.74.

o Aldina o elaal 3 A S Gy sl s sall Al Sl o LaBY) Cieall Ll

o OURY Goob dda )i a3 sl Calagiu¥) 8 IV alaall il ) ) sa Aplaadl A i Caailly ALl

Anuiall 3kl

daalA) A al):
Pokhriyal, N., & Jacques, D. C. (2017). Combining disparate data sources for improved poverty
prediction and its application to the Malawi context. PNAS, 114(46), E9783-E9792.

o el Jsene caila( Alie Clly alias ged vie Sl ) 5 A8 Gauad (3e LA Caagll

o Som om zisad el Angid) (Hierarchical Bayesian Model) <bily jabas 2330 meyy
Ll

o Lagie gn et s 2l 5,0 (RMSE) aad) dlal z3lally 45 8% 35 sty i,

10
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o Jsal g haas (R 885500 Aldad LS 5 3 ) shaie 455 Agia Ay zr3ladll o2 Calkali; Cheaall Ll
dxalill,
o Slelal Ll A g 5ed Caandl Al (H1.4) 505 o L jral) bl 5 e lilaa¥) o1SH) oy

Al A jal):

Al Al 37 e lain) aeall el o (& UL Julad Cala ), 2023( (ool ¢ _eall 5 pual el 2
82-55 ¢)1(43 33U dg yall dlaall, (g0 grud) al sall Clisas iy e,

o Calagiud g oo small () sall i el 3elS Gauad 3 ) Jlad Cada 55 (g Al ar Cangd)

o Ll Gk ae dginall A sSall clgal) b il ge 250 due o S dyilae Al 5 dpngial)
daxiall GL.;J\

o Tolas) Aa Ay 3o ssa s 5l 5 (B=0.61, p<0.001) &8s 5 dxed ) bl Canda 55 oy
Calagiuy),

o Ayl dne 35 il ol Jsed ade g aals el o JlaBiVl Caeall L,

o Ul Ol aa e s e A Sl dpca il a5 AV alBY) ) W38 Candly AL,

daglad) A Al

Ayl ASLeall b Ae Sl el yall 56168 e o i 5 elilaaV) ¢ISAN), 2021 ( dilae ual o 5 jlal)
115-89 ¢)1(35 s_)2¥) s JaiB 3y jallne dllall daals Alna, 43 sandl,

o A g dge S gmal Ly A6 8 Aplal 3ol e ek oS S Ll Cangl),

o Al Yaleall 3 se8 ok g e sSa Lk 50 320 (e Ablat ddea s Al pngial)
(SEM/AMOS).

o Bl o elihiaV) olSA il sl il ) 5 (y=0.57) sasa e il e Sl
O (y=0.38).

o il Ol @l e Sl Coraag Taaas il Cilagiul Jlae 8 paaddll axe: Coxaal) Ll
e,

o Gabdl agie Lilil iy L2l SEM/AMOS (b o lilaa) oS3 Gl 55 (5 50 S35
e>alall Gl

11
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8. 4fayi 3428l / Research Gap

A Jall 0dgd Addiad) 5 gadl):

alall & Guall (RS 3 A5V A el ) gl et (Ailaall bl jall 48l se ) 3l DA (g

Al o2 o) yaY sm sall:

o Aue sl Al o 48 A il e il ) e elaal) Apllad) <R 7 Aol 5 48 jaad) 5 sadllc
3l A e sanall 5 dpusns sl 5 ey 0 Wghna emdy — (o gl sl J g0 A0 SIS s A —

& sumsall 138 8 Lisa I LpadlSY) il e dile

o A8 G aead) (50 ANSEY) Sl (e dal g 2 e Gl pall e LS alaial Gl LIS B gl
Al 5 8an g Afing Ao shaie (& ABDAY) 5 ) sl g a5l 36 S 5 Calagin),

Akl Y abaall ziled Canla 65 ) Aaadl8Y) A pall il all @) dngiall 3 528l (SEM/AMOS)

Al ) &l e G Agde ) el Al g i) e g paliall V) Gl (e (&S A,

A jlaY) Al 8) dpeS-daS( Alalite dyilage A o JIA (e g ,Y) ol gl o Allall Al all =llxic
zii Aik 2 SEM SCFAJAMOS (o <l 5 (AMAY) 2aill o o alaia) ¢34 ae JalSiall Y1 bl

12
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9. 4wl yall 4y sl clithiall |/ Theoretical Framework

Alaiall pe cilaghaal) 4 83 Yol (Information Asymmetry — Akerlof, 1970):

6 sl (550 il ) Olebaall ol ylal G e slaall a1 5 8 < glil) oo oS Ay Haill oda il

ol (5 saall cundl o el 3880 ) Jsa e sSall laslaall ) samd L Al jall (Bl 85, JiaY)
=lhal¥) oS s, uledl) (piatual (e 48 65 ge 5 AIS iy daslal) Cilgad) Gl Y 3) cCilagin) 48
L) il gusall jaed Baasie Clily abias (e 4880 Jalail (adain) e dle sleall 5 sadll 028 a3 ) 4 4dia s
Leslaind e

gl A8 J o zigal; Ll (TAM 3 — Venkatesh & Bala, 2008):

Z3sai z3saill 18 2l 53 Davis 5 eaial) silall; gl A eel Cilaasa Jaddl) 1989( LY
(Perceived Usefulness)e il 4l jall 4 gikats, oo sall pcall 5 Al el g caladin) & e s
5 aaiall 52501l DA (g lld g ¢ e lilaa) S el A0 jlay) e lain¥) Jaall Gl sa 6 Cilaaas
il )8 5 el A sall g e laia ) ol gall 5 aladin¥) Al seu s,

L)l Apatil) Cilaa jlal: GG (SDGs — UN, 2015):

Lagiin 51) Bl slusall a4 sl (e aall( el Cargllg) Laall e eliadll( J 53 Gaag) ) Al all i

) aawial Rl ol e 385 LS AL A sa s Ao Bnanl Cindl o il T e Ligan 53 T)U)
(Multidimensional Poverty Index) i s dul jall 3130 aganad 3 lagind AL 4y jlee (uld il 50l
L,

13
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10. &ayl) Gk 4mgiall | Research Methodology

Gl mgdag £ 58

Lalisall giall ading (g el ) shaiay ALESIL LS dia s Csdll (Mixed Methods) asesty
Susin) s (Sequential Exploratory Design) cuillSia (psila je (e

1. @5 LAY el ¥) (Sl el s e (1) 15-12( e ki 43 Ukaa; e 5l dla
e s ga Jilat ae AENAY) Claadll g Cauls ) (Thematic Analysis) g<bix sl NVivo
v.14.

2. alasiuly Sl Jilss pe Y1 el uledd) S Gt (35 Aalaia Ailiil; 40aS) A el SPSS
V.26 74l s AMOS sl ci¥aleall z3Leil (SEM).

& piciall g Gad) asanal;

o ki Ay Gl sl (Cross-Sectional) 2026 e (e Y1 gl da s ad,

o elainl acall mal b bl Jilaty elihua¥) ol b Ciuls g Jiiall riall,
o) i a5l B lS calagiull A8a( T8 Y bl Cilagiul BeliS: aill il

o Aalidl Al e ganll s Al jrall bl 53 gar Jags sl il

o bl dilai Qi) 23l (Path Analysis) S sl Jladl Jdaill s (CFA) e AMOS.

14
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11. 4wl Al e g aaiza |/ Population & Sample

A Al adtiar
Ala ) il 3all 5 A sSal) cilgad) A Cplalall by Maa g luia g (5 e (0 A ) adins () 5SH
800-600 FrSTEPTEN )333} cdaaiall 4:\.1):4\ C'_I\)\.A‘Y\ :d}.l ‘;S )35” :\M\SAJ ‘;CLASA\}“ esd\ cA‘).U ;\:uz.Al\

. :..

A ) A

bl Apvadll dual) 4l ol Al (Stratified Purposive Sampling) o)) siell Jiadll glaal

Jsan ) ol 4pal) Al yall 8 Lysiss 220180 sl Cangins, aY) 5 o Sl ¢ Uaill Krejcie &
Morgan (1970) cilikic s SEM (5-10 ki stie IS Cpmaions)e i Adina Allia 15-12 V) dils)
bl il ) J s,

el Jlaall;

e dasiall Ay yall ol HlaY) A gy 3 celaia¥) acall el dginall 408 Y il sall 5 Apa sSall Cilgal)

Lol daasd jall Ao laia¥) ciladaiall 5 slaad gl 3S 5l e 5 ),

a3l Jlaali:
o Jeadll dlgir il 5 Jadaill — 2026 J5Y) a N cliball gen( 2026 50 — 2026 b
2025/2026 Su).

15
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12. 4wl 314/ Data Collection Tool

A jal) 3131 Chay:

Lalaial) 4pd AR Jula: Yo

Al 8 il g e elilaa) olSH Calh 5 a8l 51 ) slae drg )l e s gie Y15 12 S aualy
Grbill J8 (pacadie 33l 400 J8 (e a1 Al Gl il 5 dpagarill 5 ddel) claal) ccilagind),
Jlalas (381 9a=5... Lolad (381 ga =1 ( ouladd) oSl Gulila — Lat) Adbia): Lili:

o akgall Angads Uil 6 Al < s (o sall cuiadl( Atk ol 5 dpad i) bl J5Y 6 e,
o YAl a5 8( el B e lihaa) oIS L Cala g (5 stuar J5Y) ) saall,

o Yol o5 7( Aeduall bl st il 65 6 glser (SU ) gl

o Yol agn 7( T8 Y ) Cilagiul Ay A ) sadl),

o )ash B( el pSall ajlie o) sall a5 3l il Il sadll,

o )ash B( ABAYI Al 5 Luadatil) ilbaaill; Qualal) ) sadl),

aldll g Guall clilas:

o el Jeally Jlany) dalaill g o sliall 510 8 (it el GueSaall Gua,

o ALY el sl Sl gaall (EFA) 2S5l & (CFA).

o #las Sl Jaes: (a2 0.70 G5 Nunnally, 1978).

o JLRY el Gl (Test-Retest) o siul Joalis luativss 30 (s e i & e,

16
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13. Alaa) Julail) cullud /| Statistical Analysis Methods

Gl A dasdiual) Asbaay) cudludl:

o pailiad Ciua gl Ay i) call g el Sl 5 Ay el ) iV g Ayl cillas giall; dea gl Jidadl)
ol jpriall (5 sina g Aiall,

o Sl el Qdaill (CFA): daedkall &l jiise yue (uldll 310Y el canlsill (e 3330 (CFI,
RMSEA, TLI).

o AL Vbl #3503 (SEM) e AMOS V.26: e 5 bl Y1 (a5 il il s
SRS RER LI RN P )

o bl Qs (Path Analysis): sas sall slusall i llaa 385 58l <l jlus ol 5 5 8 25 (B).
o el Y1 Gl die) g Uil bl ¢ uindl( Adagial) ol il il sl aaiall e sed) oY),
o Lealadls <l el (a AU BB Aagada Ll Gle jais s O g Bl ) Jalas,

© e sl Jidadll (Thematic Analysis): 8 s 202 blail 3 Lgdioat s <OUE by Jilal
Braun & Clarke (2006).

o deatindl mel i SPSS v.26 MVaisYly a8l Jidaill — AMOS v.26 <Y alxall
48l — NVivo v.14 e sl Jiasll

17
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14. 4wl il 393a | Study Boundaries / Limitations

@A) Jlaall) 1z

) A s Bl 5 A sSal) e laia¥) acall Clisspa () slalall ULl sllaa s giusiay 5 e
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